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Le « nuage arboré », une information double
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Le « nuage arboré », une information double
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Le « nuage arboré », une information double
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Le « nuage arboré », une information double
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Processus de construction

Concordance d'un mot, lemmatisation

ou remplacements divers...C]

Texte

}

4

Suppression des mots vides

A

/

Sélection

des mots

\

4

\

Recherche des

cooccurrences

\

4

)
Calcul des distances entre mots

« phyiogénie »

\

/

\

Construction de l'arbre

\

4

Tailles des mots

\

/

Couleurs

des mots

Y

4

Dessin du nuage arboré

Proposé dans la version
téléechargeable de TreeCloud

antidico anglais, franc¢ais

n mots les plus fréquents, mots
apparaissant plus de n fois, ou liste
personnalisée

Fenétre de cooccurrence paramétrée par

taille et pas de glissement, ou caractere
séparateur

12 formules de distance de cooccurrence

Appel transparent au logiciel
SplitsTree

Fréquences ou valeurs personnalisées

Fréquences, chronologie, dispersion,
ciblées sur la cooccurrence d'un mot,
ou valeurs personnalisées

Appel transparent au logiciel SplitsTree
ou Dendroscope



Calcul des proximités entre mots

Déplacement d’une « fenétre glissante » tout au long du texte pour
compter, pour chaque paire de mots u et v, leurs cooccurrences :

Texte

fenétre
glissante S | pas de glissement s

largeur w

Nombre de cooccurrences l Score de cooccurrence

entreu etv entreu etv

chi squared, mutual information,

nombre de | mot u dans | mot u pas liddel, dice, jaccard, gmean,

fenetres S dans S hyperlex, minimum sensitivity,

odq’s ratio, zscore, log likelihood,

mot v dans 5 10 poisson-stirling...

S
mot v pas 50 935 5110
dans S

50 935 T Tors0) S5 0760

Exemple : texte de 991 mots avec 55
occurrences de u et 15 de v, w=10, s=1




Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

O



Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur o
Position des mots

Sequences ADN les feuilles

. , Distances entre , ;
Distances fondées sur stanc 5 Distances fondées sur
= les feuilles
la différence entre les la cooccurrence entre
les deux mots

deux séquences
(mutations, insertions, ABCD
Lo AODO256
délétions) B205 6
C5503
D6630




Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

, Données sur
Sequences ADN

A Position des mots
les feuilles

Distances fondées sur Dlsltar:cces_ltl-:‘ntre Distances fondées sur
la différence entre les es teuitles la cooccurrence entre
deux séquences ABCD les deux mots

(mutations, insertions, AD25 6
délétions) B20S56
C5503
D66 3

' classification hiérarchique ascendante
Arb algorithme UPGMA
rbre

A

\B

! Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean



https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES

Séquences ADN

Distances fondées sur
la différence entre les
deux séquences
(mutations, insertions,
délétions)

MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Distan ntr . ,
stances entre Distances fondées sur

les feuilles la cooccurrence entre
A+B C D les deux mots
A+B 56
C 5 3
D 6 3

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

A

\\\\‘\~.B

Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

N

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES

Séquences ADN

Distances fondées sur
la différence entre les
deux séquences
(mutations, insertions,
délétions)

MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Distan ntr . ,
stances entre Distances fondées sur

les feuilles la cooccurrence entre
A+B C D les deux mots
A+B 56
C 5 3
D 6 3

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

\B \D

Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

Distances entre

Distances fondées sur Distances fondées sur

la différence entre les les feuilles la cooccurrence entre
deux séquences les deux mots
. . . A+B C+D
(mutations, insertions, A+B 55
délétions) C+D 5,5 |

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

\B \D

1 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

Distances entre

Distances fondées sur Distances fondées sur

la différence entre les les feuilles la cooccurrence entre
deux séquences | les deux mots
: . . A+B C+D
(mutations, insertions, A+B 5 g
délétions) C+D 5,5 |

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean

o] )


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

Sequences ADN les feuilles

Position des mots

Distances entre

Distances fondées sur Distances fondées sur

la différence entre les les feuilles la cooccurrence entre
deux séquences les deux mots

(mutations, insertions, A A % g g

délétions) B20S56

C5503
D663

classification hiérarchique ascendante
algorithme UPGMA
Arbre
A C

. B> QD

7 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean
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Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

corpus
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Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

corpus , , .
textuel >[ résumée visuel ]

\/\
autres outils
d’analyse textuelle

représenter des
résultats d’analyses

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

[
fgxrfuuesl >[ résumeé visuel ]
\/
\ susciter des hypotheses de travail ]

autres outils
d’analyse textuelle

représenter des
résultats d’analyses

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Le « nuage arboré », pour quoi faire ?

corpus , , .
textuel >[ résumée visuel ]

\/\
autres outils
d’analyse textuelle

susciter des hypotheses de travail ]

étayer des hypotheéses de travail ]

représenter des
résultats d’analyses

Amstutz & Gambette, JADT 2010



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : interpréter les regroupements

Dessiner des « patates »
Corpus : une centaine de CV soumis a une rencontre docteurs-entreprises
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Méthode : interpréter les regroupements

Dessiner des « patates »
Corpus : une centaine de CV soumis a une rencontre docteurs-entreprises
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Exploration de corpus avec TreeCloud

2 SOuUS-corpus
comparables

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans I'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

. ciblés dans I'arbre («acteurs»,

verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
» Représenter le contexte dans le corpus de
certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : voisinage des mots fréquents

CEsar pouvoir

wair grand cinna :
sang maxime
amis
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mort coeur
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pere
emilie vender
perte

Amstutz & Gambette, JADT 2010

Nuage arboré globaux des 60 mots les plus fréquents dans Cinna de Corneille (distance
Liddell, fenétre de largeur 20), colorés chronologiqguement (rouge au début, bleu a la fin)
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Liddell, fenétre de largeur 20), colorés chronologiqguement (rouge au début, bleu a la fin)
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Nuage arboré globaux des 60 mots les plus fréquents dans Cinna de Corneille (distance
Liddell, fenétre de largeur 20), colorés chronologiqguement (rouge au début, bleu a la fin)



Méthode : voisinage des mots fréquents
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Amstutz & Gambette, JADT 2010
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dans les paroles d'Auguste dans Cinna

1. Voila, mes chers amis, ce qui me met en peine.

2. Quoi ! mes plus chers amis ! quoi ! Cinna ! quoi ! Maxime !
que vous m'avez commis, Si donnant des sujets il 6te les amis
4. Soyons amis, Cinna, c'est moi qui t'en convie

5. Il nous a trahis tous ; mais ce qu'il a commis Vous conserve innocents, et me rend mes amis.



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

N . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : voisinage des verbes

Corpus : réponses a des questions ouvertes a des professionnels de la santé sur le
parcours de santé des personnes agées dans les Alpes de Haute-Provence

Suggestions d’améliorations :

coordination
sante

parcours
s50ins

améliorer

maintien
accuei

QI’

développer o>k

aide i
domicile P. Grenler Tlsserand et

I'équipe projet de la DT 04
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Perspective : coloration grammaticale
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Nuage arboré des mots
apparaissant 5 fois ou plus dans
I'article d'Amstutz & Gambette,

JADT 2010, distance Liddell,
fenétre de 20 mots, coloration
personnalisée a partir d'un
etiquetage TreeTagger



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements

| 1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

* Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

* Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : mots au début de chaque phrase
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Méthode : mots au début de chaque phrase
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Méthode : mots au début de chaque phrase
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Méthode : mots au début de chaque phrase
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Relevé manuel :

6,5% d'adresse aux
décideurs des pétitions
3,8% d'adresse aux
signataires des pétitions

50 mots les plus
fréquents parmi les
débuts (10 premiers
mots) des textes de
pétitions de la catégorie
« politique » du site
lapetition.be.

Travaux menés avec
Christine Barats, Anne
Dister, Jean-Marc
Leblanc et Marie Peres-
Leblanc dans le cadre de
I'ANR APPEL



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Représenter le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Nuages arborés des contextes de « étude »

déterminisme
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thérapeutique principes experimentale
o hypothése _ scientifique
e theorie . faits
iaees idée
experience

Nuage arboré des 100 mots les plus fréquents dans les contextes (10 mots avant, 10 mots
apres) des mots de la catégorie "étude" dans un corpus de textes scientifiques et
littéraires sur la science (projet AnimalHumanité)
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Nuage arboré des 100 mots les plus fréquents dans les contextes (10 mots avant, 10 mots
apres) des mots de la catégorie "étude" dans un corpus de textes scientifiques et
littéraires sur la science (projet AnimalHumanité)



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* Identifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes
Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.

Gambette & Martinez,
Texto!, 2013
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lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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Comparer les articles d’agences et articles de journalistes
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Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

« Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Nuages arborés des contextes de « médecins »
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des contextes (10 mots avant et 10 mots
apres) du mot médecins dans le sous-corpus des articles sur le Mediator, colorés par le
degré de cooccurrence avec le mot responsabilités (en noir pour les mots les plus
cooccurrents), construit par TreeCloud avec la formule Liddell, et des fenétres glissantes

de 20 mots

Martinez & Gambette, Corpus, 2013



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre
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important

ecological &
& understanding evolutionary
Processes

@cological processes

plant
natural specie
' populations

genetic

species, populations
& communities; structure,
dynamics & selection



Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre

populations, communities,

soil, forest and food Pyt € \bféﬁégsjes ecological &
communities portant S

plant role understanding| processes models, systems,

land populations cological evolution experiments,

plants

community carbon _—

structure soil od

_ forest

population

genetic
diversit

y effects

ecosystem services,

conservation, environment

management 1mc}r|nex
& policy eCO3YsSIEMS
development

biodiversity

rs
polential

mpact
irrent

pOdICy
consenvabon ECDE}"SIEF‘I’I
management  services

facto

environmental
conditions

global

numar

climate
chang

global change,
human impact

sysiems

develo m

mc CPE s ethods
mogel
Sysiem

field

esl

lecular

L
ethoas

no
m

analysis

Nuage arboré
des 100 mots les
plus fréquents dans
le « corpus Biodiversa »

sea

level (pr(%ets de recherche avec

evels

nancement européen
surla biodive,rs_itgj,
période

| 2008-2011
organisms  dfjstance Liddel,
and groups fenétre de
10 mots

orgamnisms

major

groups

genes
species, habitat
& spatial distribution



Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus

» Analyser le début de chaque phrase du corpus
2 SOUS-COrpus * Representer le contexte dans le corpus de
comparables certains mots ciblés

* |dentifier des regroupements communs ou différents

» Comparer les voisinages d’'un mot cible dans les deux corpus

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,

i . mainz ]
liberte o) camille _
rame marment espolt doute .4 . martian
etat pinir YU frone  trois jacys
BROME winius
rermaords clr=dau
Conjurés plautine
aprés
vie . |
, Mort sein bican
ceszar ardeur 4
augustetyran rriatame
erte | )
ErF‘jniIie i smis laizse
. . cinna Bmpereur
hignfaits . th
venger MmaxIme respect othon
pére .. esprit  wely galba FEron
NS ELX ailleurs hyrmen dtat cour @mar
: dire ; :
desseln | empire vt soutirir
wertu choix wair
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,
JADT 2010

mainz

liberte camille

ciel .
[orme morment . martian
—— 2RO doute - i
Btat i yeux Line | trois lacus
EROUE Bvinius
ternords ciredan
Conjurés lauting
aprés
vie ) rler
, Mot sein bison
cesar ardeur d
augustetyran mEsame
perte ; laizze
ermilig Pr= s emperaur
hienfaits cinna
venger rnaxirne respect othon
pgére .. esprit  wely galba FEron
ENEFEL; aillevrs: 4 cour grmour
dessain . souffrir
werty choix
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

i . maEinz
Etat flanir
rermords
conjurés
aprés
vie maott
cesar ardeur
augustetyran
perte
emilie Pr=
hienfaits
YEnger
pere CENEreLs; Esprt well
dessein
31 wertu
mots spécifiques de .

Cinna et Othon d'apres Lexico3

camille i
. Maran
BEROI doute pane  trgig lacus
BROME winius
parler
IS0
rnadarme
laizze
BITIIRIEUY
respect nthon
galba neron
ailleuirs hyrmen atat COUF Armour
dire ; ;
. ermpire vt soLffrir
choix vair

Empire (« trone »)

Lieu du pouvoir et objet de Ia
confrontation entre les personnages

Souverain en place tyran
Membres du corps politique amis

Moyens au service de la cause politique gloire

Caractérisation de la piece

Rome (« liberté »)

Piece de FONDATION

Empereur

maitres / seigneurs

amour matrimonial (« amour », « hymen »,

« choix »)

Piece de SUCCESSION DYNASTIQUE



Comparaison avec d’autres visualisations

v 4 V 4
nuage arboré .. réseau de mots
AMENCa ,aried )
(TreeCloud) e (PhraseNet d’IBM ManyEyes)
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Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots
(TreeCloud) (PhraseNet d’'IBM ManyEyes)
information globale information locale

projection des mots (Astartex)

information globale



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots

(TreeCloud) (PhraseNet d’'IBM ManyEyes)
information globale information locale
structure simple structure complexe

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots

(TreeCloud) (PhraseNet d’IBM ManyEyes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile a.visualiser

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile-awisualiser mais‘thevauchements




Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots

(TreeCloud) (PhraseNet d’IBM ManyEyes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile a.visualiser
moyennement robuste roblste

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile-awisualiser mais‘thevauchements
robuste




Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile a.visualiser
moyennement robuste roblste

faible densité d’information forte densité d’information

projection des mots (Astartex,
AFC sur Lexico, TextObserver, etc.)

information globale
structure.complexe

facile a'visualiser mais chevauchements
robuste

forte densité d'information



Implémentations

rDistance———
lidde

gmearn
jaccard

dice

ms

zgCore
hyperlex
chizquared
poizzonztiring
loglikelihood
oddsratio

rigd

i

i e lie e T T Ic T T e e i

—Fenétre glizzante—
T aille:

e

[Déplacement:

=

. . . . o Treecloud
Ce programme est une interface graphique pour Treecloud, et permet de conztruire le nuage artboré d'un texte. Téléchargez FrEFEr?aﬁ;ais
Treecloud, ainsi gue son code source Puthon, sur hittp:/ Awan, treecloud.org.  English

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)

=101 %]

Emplacement de Pythaon [télécharger version 2.5 sur was. pethoh, org)

|I:: SPython2Bhpethon, exe

Emplacement de SplitzTree [télécharger verzion 4.3 sur v, splitztree, org)

IE: “Program FileshSplitzTreehSplitz Tree. exe

=
@_I

Teute & visualizer :

aaaaa 2004

aaaaa Conversation text types: A muli-dimensional analysis

aaaaa Statistical Analysis of Text in Educaticnal Measurement

aaaaa Etude de la stabilté des valeurs propres de IAFC d'un tableau lexical au moyen de procédures de rééchantilonage
aaaaa Text Retrieval with External Information

aaaaa Clustering Algorithms for Noun Phrase Coreference Resolution
aaaaa Muantificratinn Mf Chelictic Trate: A Ctatictical Annrnach

tats du nuage arboré ; & Ouwrir liste de mats | Tailes des mats - & Liste de tailes | Couleurs des mots :

(B Liste de couleurs

Séparateur :
Iaaaaa
Antidictionnaire ;
L — Il:: 4Sitez G ambettelirmm T reecloudD iztibution’ Stoplist) adt bt %IFran;aiS j
" pahoo Maombre de motz du nuage arboré ou nombre minimal d'occurrences powr apparaitre dang le nuage arboré
" bermy I 5
* chronaology : _
 dispersion Ligne de commande :
' “C\PythonZ8\python.exe” "C\Sites\Gambettelirmm Treeckoud Distribution\ Treeclowd. py” stoplist="C:\Sites\Gambettel irmm\ TreeclowdDistribution’\Stoplist) adt. bet” :I

chronodis
ok Icible

~

rLongueurs d'arétes
{* unitaires
= réelles

splitstreepath="C:\Program Files\SplitsTree\SplitsTres . =xe” unit=1 minnb=5 sepchar=asaas distance=hyperlex color=chronology "C:\TreeCloud\jadt. bet”

T

= == Calcule le nuage arboré avec TreeCloud !

[




Implémentations

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)

'

rDistance——
lidde
gmearn
jaccard
dice

ms

zgCore
hyperlex
chizquared
poizzonztirl
loglikelihoo
oddsratio
rigd

i

i e lie e T T Ic T T e e i

—Fenétre glizzan
T aille:

e

[Déplacement:

e

Séparateur :

IEIEIEIEIEI

rCouleurs——
" pahoo

" bermy

* chronaology
" dizpersion
" chronodiz
i mot:lmg
rLongueurs d'ar
% Lnitaires
= réelles

=101 %]

N (=l
d———————
Cais

zh

File Edit View Data Distances Trees MHNetworks Analysis Draw Window
= B @ E & & & & BD X W E
| Network | Data |/Suur[:e |
— testa
e analisi
elustering zociale
Friring
) indagine
hazed relations text leszico caFﬁﬁs
clagsification o™= SeATh o rappresentazioni
linguistic made| amabic structure partir
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techniques quantitative terminologie
Arigtio alignement
staﬂsr!ﬁ“ca'] fystéme
language lezicales
: retrigwval baze
informatian =
semantic | )
BEpIO| re
e — analyse
data tertemethode
textual alceste
anakysis approche
lexicale
aide Phrases 1
automatigue
catégorization atude SE!TIi
application exemple 1Lra|-iz|ti-:-n_s'3'utIIS
textuelles exploration wtilizatian ~ annotation
données antil recherche linguistique
textuellel®IBE  discours
mots  &valuation
statistique resutats  CEI
entretiens —
-
q] | ll [»]

te de couleurs

i

|

hoe arboré

Taxa=83 [Distances = NJ = TreeSelector(1) = Equal Angle ]




Interface web

TreeCloud Create! Downloads Gallery Credits FAQ
Nuage Arboré Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ

This website helps you to generate tree clouds from a text, that is word clouds where the I f b 7 | I . . |
words are arranged on a tree which reflects their semantic proximity inside the text. s nter ace asee surie 0g|C|e
The first tree cloud appeared on Jean Véronis's blog in December 2007, you can now - 5 T i ||bre N uageArbore de Jea Nn-
create your own with this website, or with the TreeCloud software. [y Ch
arles Bontemps, en C
4 7

Create your own tree cloud online! ) ) CG |/Pyth0n, et JavaScri pt.

Ce site web vous permet de générer des nuages arborés 3 partir d'un texte, c'est a dire == - 3 Il http '//Sou rcefo rge' net/prOJeCtS/
des nuages de mots disposés autour d'un arbre qui indigue leur proximité dans le texte. 2= 1 = nua gea rbo r/
Le premier nuage arboré est apparu sur le blog de Jean Véronis en décembre 2007, vous =

pouvez maintenant créer les votres avec ce site web, ou avec le logiciel TreeCloud.

Créez vos propres nuages arborés en ligne ! . DéVEIOppeme nts
-- supplémentaires avec d3.js par
Deepak Srinivas

Documents :

If you use TreeCloud or this website, please cite www.treecloud.org or:

Philippe Gambette et Jean Véronis: Visuolising o Text with o Tree Cloud, In Locarek-Junge H. and Weihs C., editors,

Classification os o Tool of Research, Proc. of [FCS'05 (11th Conference of the International Federation of Classification
Societies), to appear, 2010 (supplementary material).

Pour des exemples d'utilisation de la visualisation en nuage arboré, vous pouvez lire :
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: Utilisation de lo visualisation en nuage arboré pour 'analyse littéroire, Proc. of

JADT'I0 (10th International Conference on statistical analysis of textual data), a paraitre, 2010 (materie




Interface web

 TreeCloud “~  Create! Downloads Gallery Credits FAQ

Nuage Arboré "L Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ WWW .t re e C | O U d . O rg

I—
This wehsite helps you to generate tree cl TI‘EE‘[ loud - E

words are arranged on a tree which reflects Muage Arboré = . Créer! Téléchargements Gallerie A prepes FAQ
The first tree cloud appeared on Jean Ve

create your own with this website, or with

Créez vos propres nuages arborés |

Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliquez sur Envoyer | Attention, I'ufilisateur suivant verra votre texte

Create your own tree cloud onlin 5 5
quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur vaotre

machine.
Texte:

 [Texte extrait de http://www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf] ﬂ

El'l'l-'ﬂ"l'ﬁ'l

Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliquer-glisser, I'étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.

Ce site web vous permet de générer des

des nuages de mots disposés autour d'un a
Le premier nuage arboré est apparu sur le
pouvez maintenant créer les votres avec ce

Créez vos propres nuages arhorés

Documents :

S ———

professionnel  projet

bypa
'"_‘l - nfluence
ECnErche rémunération
- - labdeau
damaine
sEChaur enkregrise
: acthate
Secleur_public enveprises_saoutenance
If you use TreeCloud or this website, pleas docteurs
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visuo emplol
Classification os o Tool of Research, Proc.
Societies), to appear, 2010 (supplementa autre IZ":'III.II'_"!'i."
fll_J'.IrD poursuite
Pour des exemples d'utilisation de la visual enquétes doctoral
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: U nb france ., taaLx yalus
| " répondants Chpme -y COMPELENCES
JADT'I0 (10th International Conference anguéta

|ng.='.~r.||=:ur SCENCES




Interface web

 TreeCloud “~  Create! Downloads Gallery Credits FAQ

Nuage Arboré "L Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ WWW .t re e C | O U d . O rg

I—
This wehsite helps you to generate tree cl TI‘EE‘[ loud - E

words are arranged on a tree which reflects /== Nuage Arboré ~ ~ Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ
The first tree cloud appeared on Jean Ve

create your own with this website, or with

Créez vos propres nuages arborés |

Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliquez sur Envoyer | Attention, I'ufilisateur suivant verra votre texte

Create your own tree cloud onlin 5 5
quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur vaotre

machine.
Texte:

 [Texte extrait de http://www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf] ﬂ

El'l'l-'ﬂ"l'ﬁ'l

Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliquer-glisser, I'étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.

Ce site web vous permet de générer des
des nuages de mots disposés autour d'un a

Le premier nuage arboré est apparu sur le
pouvez maintenant créer les votres avec ce

Créez vos propres nuages arhorés

Documents :

S ———

oy Mots composés
s identifiés par
Ea Unitex, integre a

FECREFCHE ‘ rémunération TreeC|OUd par

labdeau

Claude Martineau

SECleur_prove

: acthate
secleur_public | enreprises_saytenance

If you use TreeCloud or this website, pleas docteurs
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visuo emplol
Classification os o Tool of Research, Proc.
Societies), to appear, 2010 (supplementa autre IZ":'III.II'_"!'i."

fiqure POAREARE
Pour des exemples d'utilisation de la visual enguétes doctoral
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: U nb france ., taaLx yalus

répondants Chpme eapite COMpPEENCes

JADT'I0 (10th International Conference

|ng.='.~r.||=:ur SCENCES




Interface web

Create!

TreeCloud

Nuage Arboré ~ Créer!

Downloads
Téléchargements

Gallery Credits FAQ

Gallerie A propos FAQ

The first tree cloud appeared on Jean Véronis's blog
create your own with this website, or with the TreeClo

Create your own tree cloud online!

Ce site web vous permet de générer des nuages arl
des nuages de mots disposés autour d'un arbre qui indi

Le premier nuage arboré est apparu sur le bloz de J
pouvez maintenant créer les votres avec ce site web, o

Créez vos propres nuages arborés en ligne

Documents :

S ———

If you use TreeCloud or this website, please cite www ]
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visualising o Tex
Classification os o Tool of Research, Proc. of [FCS'05 (1
Societies), to appear, 2010 (supplementary material).

Pour des exemples d'utilisation de la visualisation enn
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: Utilisation de
JADT'I0 (10th International Conference on statist

This website helps you to generate tree clouds from a text. that is word clouds where the

words are arranged on a tree which reflects their semal Arbre Construit par

www.treecloud.org
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Limites sur la taille du corpus pour utiliser TreeCloud ?
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challenges

30 secondes pour la construction du nuage arboré de I'ensemble
des discours de campagne de Barack Obama (>300 000 mots)
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Atelier

Tutoriel :

https://docs.google.com/document/d/10auE9EflITYVR3gM7Z
Pc3cGJ3-N0Ig2ghPD5RNrb_YY/edit?usp=sharing

Possibilités de réalisations numériques sur vos corpus :

* en ajoutant des liens sur les mots du nuage arboré, avec TreeCloud Linker :
* Mots-clés des publications de ['UPEM :
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-linker/

* Collections du musée Fragonard de |I'école vétérinaire d'Alfort :
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-linker/fragonard.html

* en les chargeant dans TreeCloud Corpus :
» Veeux présidentiels rassemblés par Jean-Marc Leblanc, 1960-2018
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-voeux/
o Lettres républicaines de Daniel Stern (pseudonyme de Marie d'Agoult), 1848
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-corpus/lettres-republicaines/


https://docs.google.com/document/d/1OauE9EflJTyVR3gM7ZPc3cGJ3-N0Iq2ghPD5RNrb_YY/edit?usp=sharing
https://docs.google.com/document/d/1OauE9EflJTyVR3gM7ZPc3cGJ3-N0Iq2ghPD5RNrb_YY/edit?usp=sharing
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-linker/
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-linker/fragonard.html
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-voeux/
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-corpus/lettres-republicaines/

Prétraitements divers

Utilisation de formules de tableur pour pré-traiter des corpus :
« Données d'enquéte :

e ajouter “aaaaaaaaa”alafindechaque réponse a une
guestion ouverte, pour éviter que les mots d'une réponse
soient considérés proches des mots de la réponse suivante
(si fenétre glissante paramétrée a 10 mots).

o possibilité de filtrer les lignes pour sélectionner uniqguement
les réponses d'un échantillon donné.

« Données d'entretien :
« mettre le nom du locuteur sur la ligne précédant ses paroles

o possibilité d'utiliser une formule pour créer une colonne avec
le nom du locuteur sur chaque ligne

e Filtre pour sélectionner seulement les paroles d'un locuteur

—> consulter et copier ou télécharger ce document tableur partagé


https://docs.google.com/spreadsheets/d/1HtxPdUrqKQw7EA2YLSL2zL_fmLnre1n3TLlMVTTtZZo/edit?usp=sharing

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Rechercher/remplacer (par exemple avec Notepad?2) :

nm’n mnin

« remplacer les apostrophes courbes : remplacer " par
« supprimer les références aux

notes de fin de texte, en Feplace Tex x
utilisant les “expressions e o
régu I iéreS”, rem placer e Find Previous
"[[][0_9] []]" par " . | - \,‘ Replace
u n Ca ra Cté re ! [" Su iVi d ' u n []Match case []Don't wrap around sl
C h |ffre, [ ] Match whole word only [ I Close after replace In Selection
, Suivi dlun CaraCtére II]II- Matchgeginnin?ofwordonly Close
+| Reqular expression search
[ Transfarm backslashes Goto Find (Ctri+F



http://www.flos-freeware.ch/notepad2.html

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Aide automatique a la détection des césures de fin de ligne :
coupeCésure

http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/text-processing/coupeCesure/

Code couleur :

* mot dont la césure a été supprimée car trouvé en entier dans le dictionnaire
* mot pour lequel le trait d'union a été gardé

Texte obtenu aprés remplacements...

Quand vous y ferez quelque réflexion, je crois

gue vous trouverez que j'ai raison, et que si je fusse retournée, je rendois mon voyage inutile par étre trop
court. Pour mon fils et sa femme, ils sont ravis de passer ici jusqu'au caréme avec moi : en ce temps-la j'irai
a Rennes par complaisance pour eux, parce que ce

temps est plus triste que I'hiver a la campagne : peut-&tre que ce projet changera, il ne faut point voir de si
loin. Ge qui est slr, ma fille, c'est que I'air d'ici est fort

bon; vous lui faites tort de le croire mauvais. Il fait

depuis plus de deux mois le plus beau temps du monde,

des chaleurs dans la canicule, un mois de septembre


http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/text-processing/coupeCesure/

Extraction de contextes avec VoyantTools

« Charger le corpus dans http://voyant-tools.org
(ex. : corpus des voeux présidentiels, de Jean-Marc Leblanc ; sélection de
plusieurs fichiers txt sur le disque dur avec le bouton « Charger »)

« Charger les contextes de “religion”, par exemple, dans le cadre en bas a droite,
puis exporter avec le bouton entouré en rouge :

EH Contextes &5 Corrélations ®= ?

Document Gauche Terme Droite

2) voeux1961D... ait jamais existé. Aider cette  europe rassemblée, et 'Ameérique sa fille
3) voeux1962D ... Moscou sur notre continent. En  europe , l'union qgui se dessine entre

3) voeux1962D ... sera celle du regroupementen  europe et de la modernisation de

« Dans la fenétre d'export, choisir

“Export Current Data”, “export current =xport
data as tab separated values (text)” (O a URL for this view (tools and data)
« Coller dans un document tableur Export View (Tools and Data)
« Sélectionner uniquement les - Export Current Data
contextes gauches, droits, ou les (L) export current data as HTML
deux pour IeS Cha rger dans TreeC|Oud (@) export current data as tab separated values (text)
) .
— Visualiser les fréguences d'une liste de mots '-/exportalavaiable daiain JSON
Visu Lexique (") export all available data as tab separated values (text)



http://voyant-tools.org/
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-corpus/voeux/
https://docs.google.com/spreadsheets/d/1Ejn9cK8o4ntwqvNuMzqVce_Xiq7HQdHNkvIE-11NhW0/edit?usp=sharing
https://philippegambette.github.io/txtCompare/visuLexique/
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