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Le « nuage arboré », pour quoi faire ?
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Méthode : interpréter les regroupements

Dessiner des « patates »
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Exploration de corpus avec TreeCloud

- * Interpréter les regroupements

1 seul * Examiner les voisinages des
corpus ‘ corpus mots fréquents dans I’arbre
textuel o

B ... Examiner le voisinage de mots

ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
* extraire le voisinage dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Méthode : voisinage des mots fréquents
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Carte des sections Lexico3 et contextes de « amis » dans les paroles d'Auguste dans Cinna.

1. Voila, mes chers amis, ce qui me met en peine.

2. Quoi ! mes plus chers amis ! quoi ! Cinna ! quoi ! Maxime !

3. Reprenez le pouvoir que vous m'avez commis, Si donnant des sujets il 6te les amis

4. Soyons amis, Cinna, c'est moi qui t'en convie

5. Il nous a trahis tous ; mais ce qu'il a commis Vous conserve innocents, et me rend mes amis.



Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel - - BExaminer le voisinage de mots
ciblés dans I’arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :
e Identifier les mots plutot au début ou a la fin
du corpus
* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
COFpPLS ‘ Corpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - - Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

* Identifier les mots plutét au début ou a la fin
du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Exploration de corpus avec TreeCloud

* Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des

corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre

textuel - - Examiner le voisinage de mots

ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

» Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre

habitats and
spatial
distribution

Nuage arboré des 100 mots les

plus fréquents dans le « corpus

food, soi Biodiversa » (projets de
and water recherche avec financement
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systems
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scale

role understanding

ecological &
evolutionary
processes
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genelic

climate change,
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ecogystems
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ecosyslem species, populations
& communities; structure,
dynamics & selection
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"~ population

climate
changg



Méthode : comparaison de voisinages dans I’arbre

populations, communities,
soil, forest and food

evolubionary ecological &

~ naturd processes :
communities portant el iy
plant role understanding ) processes models, systems,
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul « Examiner les voisinages des
corpus ‘ COrpus mots fréquents dans I'arbre
textuel | - ~__—— -Examinerle voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)
Si le corpus est assez grand :

e Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le voisinage dans le corpus de certains

mots ciblés et utiliser ces données comme
corpus.

2 sous-corpus
comparables

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

* Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres
 Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,

i . mainz )
herte g camille _
rome MOMEnt 0 ot . martian
etat purir YR trine  trois ~ lacus
BPOUE vinius
remaords Firegouy
Canjurés plautine
aprés
vie . rler
. Mot cain ppIESDr‘l
Lesar ardeur y
augustetyran madame
perte i i lsis=ze
Kl
Ermlie” %r?ﬁna empereur
hignfaits .
venger M=XIme respect othon
pere fs gsprit ey galha nEron
HENErELE ailleurs hryrmien atat cour armaur
: dire ; )
dessein _ armpire woit saufirir
vertu choix Wi
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,
JADT 2010

g . mainz )
oet® el t camille i
[ome morment __ rrartian
o doute 4.z :
etat purir YLK rdne  trois lacus
BROME Rvinius
termords sired o
cOnJurés nlautine
aprés
vie . rler
. Mot cain ppIESDr‘I
Lesar ardeur .
augustetyran madame
perte i i laizae
ermilig Pr= amis ermpereur
hignfaits cinna
vehoer MMExime respect othon
pgére .. esprit  wely galba FEron
HENErSL:x, aillevirs : cour ArOLE
dessein _ souffrir
wertu choi
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

i . mainz )
liberte o) camille _
rorme maorment espoit doute . ! _ martian
Btat pinir yeLx frone  trois jacus
BROUE winius
ternords lredouy
conjurés plautine
aprés
vie ) |
, MO sain bisar
cesgar ardeur 4
augustetyran madame
erte :
ermilie Pix aris isse
cinna BITIpRIEUY
hienfaits . th
venger Mmzxime respect othon
pare s esprit e galba FEran
EnEreuy ailleurs hyrmen atat cOUr Ernour
dire ; .
desseln gra) Bmpire vt soutrir
S ~ifr wettu Chony Wit
mots spécifiques de ligu

Cinna et Othon d'apreés Lexico3

Lieu du pouvoir et objet de la Rome (« liberté ») Empire (« trone »)
confrontation entre les personnages

Souverain en place tyran Empereur

Membres du corps politique amis maitres / seigneurs

Moyens au service de la cause politique gloire amour matrimonial (« amour », « hymen »,
« choix »)

Caractérisation de la piece Piece de FONDATION Piece de SUCCESSION DYNASTIQUE
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